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Tato praca sa zaobera aplikaciou neurénovych sieti do odvetvia obchodovania na burze, presnejSie
pre forexovy trh. Cielom prace je vytvorenie obchodnej stratégie, ktorej zaklad pre neskorsie
obchodné prikazy tvori prave neurénova siet. Hlavnym problémom pri vyuZivani neurénovych sieti
je spravna normalizacia a kvalita vstupnych hodnét. Tento ¢lanok popisuje navrh, implementaciu a
vyhodnotenie vytvorenej obchodnej stratégie s nazvom BLANNPA (Baich Learning Artificial Neural
Network Price Action), ktora je zalozena vyhradne na pracu s cenou a cenovymi rozdielmi, deltami.
Tieto delty tvoria vstup neurénovej siete a na zaklade vystupu je obchodna pozicia otvorena
alebo vyhodnotena ako nevhodna, inak nazvana ako Sum. Navrhnuta obchodna stratégia sa riadi
zakladnymi pravidlami money managementu a bola primarne vyvijana na hodinovom ¢asovom
ramci v prostredi Metatrader, najoblibenejSou platformou medzi obchodnikmi.
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S rozvojom techniky a internetu sa vyvijal aj sposob
obchodovania na burze. Postupom Casu sa staval viac
automatizovanym aZ nakoniec dospel k plno automat-
ickému obchodovaniu. Takyto spdsob obchodovania
Setri Cas obchodnikom, pretoZe nemusia vyckdvat dlhy
¢as na idedlny vstup do obchodu a nakoniec tito Sancu
premrhat pri kratkej nesdstredenosti.

Vyhodou je presnost naprogramovanych prikazov
a dal§im podstatne vyhodnym faktorom, ktory pri
tomto spdsobe obchodovania mdZzeme vyuzit, je ab-
sencia emdcii a tlaku pdsobiaceho na obchodnika. Na
druhej strane, nevyhodou automatickych obchodnych
systémov je, Ze musia beZaf nonstop a postupom asu
zastardvaju, preto je potrebné ich neustéle inovovat.

V redlnom prostredi funguji systémy, ktoré su

postavené na velmi jednoduchych pravidldch a s na-
priek tomu dspes$né, no v poslednej dobe sa rozvin-
uli komplexnejSie systémy s ndrocnymi vypoctami
vyuZivajice neurénové siete, genetické algoritmy alebo
systémy zaoberajice sa tedriou chaosu [1].

Jednym z cielov prace bolo overit, ¢i je mozné
vyuZit neur6nové siete k ziskovému obchodovaniu na
forexovom trhu. Této prica vyuZiva jednoduchi do-
prednd neurénovi sief so spitnou propagaciou chyby.
Implementovana stratégia vychadza priamo len z his-
torickych déat, reaguje tak len na pohyb ceny a nepracuje
so Ziadnym d al$im technickym alebo fundamentdlnym
indikdtorom.
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Cena hotovych obchodnych stratégii sa na internete
pohybuje v rozmedzi jednotiek az stoviek dolarov.
Avsak, zakaznik kupujuci si takyto produkt dostane uz
vysledny prekompilovany stbor, kde ziska len akusi
Ciernu skrinku a nie je tak moZné odhalif celkovi
funkcionalitu stratégie rozobrani do dplnych detai-
lov. A teda, ak by sme sa rozhodli pre takyto spdsob
ziskania existujiiceho rieSenia obchodne;j stratégie, potre-
bovali by sme tento systém najskor zakipit a aZ nasledne
ho otestovat. Aby sme sa vyhli tomuto problému,
je potrebné si navrhnif vlastnd stratégiu od Gplnych
zakladov [2].

Zdarma dostupnym rieSenim obchodnych stratégii
vyuZivajicich neurénové siete st napriklad archivne
s hodnotami r6znych indikitorov technickej analyzy
alebo priamo s absolidtnou hodnotou ceny. V naSom
pripade budeme pracovat vyhradne s cenovymi hlad-
inami bez hodnot technickych indikéatorov, ale neb-
udeme priamo vyuZivat ich absoldtnu hodnotu. BliZ3{
princip navrhnutého rieSenia je popisany v sekcii 3.

Idedlnou a dostupnou volbou k vyvoju a imple-
mentdcii bola zvolend obchodnd platforma Metatrader,
ktora je dostupnd zdarma'. Pre pouZitie neurénovych
sieti v prostredi Metatrader bolo potreba pouZit volne
dostupni kniznicu Fann2MQL, vytvorent Mariuszom
Woloszynom [3], ktord sme mierne modifikovali pre
nase ucely.

Zékladom dspechu vytvorenia ziskovej stratégie
su kvalitné data pre vstup neurénovej siete vyuzivané
pri backtestingu. V tejto praci pracujeme s tikovymi
datami dostupnymi na servery Dukascopy, ktoré je
pred pouzZitim potrebné konvertovat na .fxt formét po-
mocou skriptu Birt’s CSV2FXT 2.

Pre vyuzitie obchodnych systémov v automatickom ob-
chodovanti je potrebné mat dopredu stanovené pravidla
vstupu na trh a vystupu z tejto pozicie, pripadne prikazy
k analyze trhového prostredia. Na to, aby sme sa
dostali k samotnému otvoreniu pozicie, je potrebné
najskor spracovat vstupné data, pracujeme s Cistymi
hodnotami OHLC (Open-High-Low-Close) svieCok.
Rasticu a klesajicu sviecku znazoriiuje Obrazok 1.
Ndsledne vytvorime a natrénujeme neurénovd siet
a na zéklade jej neskorSich vystupov zvolime prah,
ktory bude slizit ako hrani¢nd hodnota pre otvorenie
pozicie. Prahova hodnota ndm neskor, taktiezZ, pomoze

'Dostupnd na: https://www.metatrader4.com/en/
download
2Stiahnuty z https://eareview.net/downloads

<2~ High

Close — > High — ==
="—1 Open
Open — =
<_— Close
Low — ==
< — Low

Obrazok 1. Zelena svieCka znamena4, Ze uzatvaracia
cena bola vysSia ako cena otvaracia a Cervena sviecka
oznacuje, Ze uzatvaracia cena bola niZSia v porovnani
S cenou otvaracou.

pri vystupe z uz otvorenej pozicie. Obchodny systém
mozeme rozdelif na mensie podprogramy, akési sub-
systémy, ktoré nim dopomahaji k funkénosti celého
systému. Jednotlivé moduly su popisané a zobrazené
v ndsledujicom texte.

3.1 Spracovanie vstupnych dat

V prvom rade je potrebné ziskaf a spracovat vstupné
ddta tak, aby boli pre nds v uzito¢nom formate. Ked Ze
dostupné déta sd interpretované ako absolitne hodnoty
cien, no tie nie st Uplne vhodné pre vstup neurénovej
siete. Nemdme v timysle predikovat presni hodnotu
vystupnej ceny, ale cielom prace je na zéklade rozdielu
dvoch susediacich cien svie€ok, tzv. delty, ur¢if smer
pohybu vyvoja na trhu. A teda, v naSom pripade
pracujeme priamo len s deltami cien, jednotlivé delty
su tvorené hodinovym ¢asovym intervalom. Ziskané
delty nésledne uloZime do pol'a hodnot pre d alSie spra-
covanie. Tieto delty ndm budu slizif v d alsom kroku
spracovania dat.

Vstup neurdénove;j siete budi tvorit Styri veli¢iny, a
to: delta otvaracej ceny (zelend farba), delta najvysSej
ceny (zIta farba), delta najnizSej ceny (modra farba) a
delta ceny zatvdracej (Cervena farba). K spradvnemu a
pouziteI'nému rozsahu hodnot pre trénovanie neurénovej
siete potrebujeme odstrdnif extrémne hodnoty. V tomto
kroku pouZzijeme absoldtne hodnoty, aby sme ku vSetkym
deltam pristupovali rovnako.

Vsetky delty zatvaracich cien sd rozdelené do de-
siatich skupin, podobajicich sa histogramu, s rovnako
velkym rozsahom. Hodnoty v krajnych skupinéch,
extrémy, sd vyradené podla dopredu zvoleného koe-
ficientu priepustnosti. V nasom pripade vyrad ujeme
maximélne 5 % extrémnych hodnét z celkového rozsahu.
Nakoniec, zostdvajice hodnoty uloZime do textového
stboru. Cely proces modulu predspracovania vstupnych
dét popisuje Obrazok 2.
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Obrazok 2. Prvd Cast zobrazuje surové déta svieCok,
ktoré mame k dispozicii. Medzi susednymi svieCkami
vypocitame delty cien, filtrom odstdnime extrémy a
vysledné hodnoty uloZime do textového suboru.

3.2 Neuronova sief

Druhy podsystém je vytvoreny ako modul pre pracu
s neurénovou siefou znazorneny na Obrizku 3. V
tejto praci bola pouZzitd 4-vrstvovad dopredna (signal
sa §iri len jednym smerom) sief, ktord obsahuje jednu
vstupnd vrstvu, dve skryté vrstvy a jednu vystupnu
vrstvu. Vstupnu vrstvu tvoria Styri neurdny (na ich vs-
tupy vkladdme vystupné data z predchadzajicej kapi-
toly 3.1, tieto déta predstavuju Gasovy rad s dizkou
pol roka, to znamena postupnost priblizne 2900 4-
rozmernych vektorov>. Ttto hodnotu ovplyviiuje pocet
extrémov vyradenych v minulom kroku). Postup vk-
ladania dat na neurény vstupnej vrstvy je zobrazeny
na Obrazku 4. V skrytych vrstvich bol r6znym exper-
imentovanim stanoveny vysledny pocet neurénov na
hodnotu 16 pre obe vrstvy. PretoZe sa budeme snazit
predikovaf smer vyvoju trhu len na najblizsiu sviecku,
bude ndm k tomuto Glelu postatovat jeden vystupny
neurdn [4].

tanh

Obrazok 3. Vytvorime doprednu 4-vrstvovi
neurénovd siet s aktivatnou funkciou hyperbolického
tangensu a tiito neurénovi sief natrénujeme pomocou
algoritmu spitnej propagécie chyby so systémom
davkového trénovania.

V naSom pripade, kedy potrebujeme rozliSovat
kladné a zdporné hodnoty na vystupe, je vhodné zvolit
aktiva¢nd, prenosovd, funkciu typu hyperbolicky tan-
gens [4]. V néasledujicom momente prechddzame do
fazy trénovania siete, kde vyuZivame met6du ucenia s
ucitel'om, a teda, pri u¢iacom sa procese predkladdme
vstupné hodnoty spolu so Ziadicim vystupom (pred-

31 deii=dizka 24, 1 tyZdefi=dizka 120, 1 mesiac=diZka pri-
blizne 500

kladany vystup tvori delta nasledujicej zatvdracej ceny).
Na zdklade porovndvania vystupnej a predloZenej odozvy
si sief upravuje svoje vnitorné vahy [5]. Neurénovi
sief trénujeme s cielom predikovai budicu hodnotu
delty zatvéaracej ceny a teda, ak je vysledok kladny,
jednd sa o rastdcu sviecku a naopak, ak je vyslednd
hodnota zaporn4, jedna sa o klesajiicu sviecku.

Existuje velké mnoZstvo trénovacich algoritmov,
no najznadmej$im a najviac pouzivanym je algoritmus
zpitnej propagacie chyby. Prave tento algoritmus
bol zvoleny aj pri implementacii obchodnej stratégie
BLANNPA. Poslednym bodom k nastaveniu neurénove;
siete je spOsob ucenia, v naSom pripade vyuZivame
davkové trénovanie, tzn., Ze vahy jednotlivych neurénov
si menené aZ po aplikdcii celej trénovacej sady[6].
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Obrazok 4. Pri trénovani postupne vkladame na
vstupnd vrstvu neurénovej siete vektory, ktoré
obsahuju spracované delty cien. Sticasne so
vstupnymi vektormi predkladdme na vystup
ocakdvanud hodnotu, kde sa na zdklade porovnania so
skutonym vystupom menia jednotlivé vnatorné vahy
neurénovej siete.

3.3 Korekcia vystupu

Poslednym modulom pred samotnym obchodovanim
je subsystém pre korekciu vystupu. Potrebujeme otesto-
vat, aki varianciu vystupu nim dokaZe natrénovana
sief poskytnit pri roznorodom vstupe. A to pomo-
cou historickych dat jednotlivych delt, v tejto praci
nazyvané ako cvicné ciele, ktoré dosddzame na vstup
naucenej siete, z ktorej ziskavame vystupné hodnoty.
Z tychto hodndt zostavime histogram, podla ktorého
zistime celkovy rozptyl.

Hodnoty sme zoradili od najmensSej po najvicsiu a
ziskali hodnotu nachddzajicu sa v strede histogramu.
Tento medidn slizi ako primarny ukazovatel, ktory
urcuje ¢i sd vystupy neurénovej siete vychylené, po-
sunuté od nulového pociatku. Tento krok je vidiet
na Obrdzku 5 v strednej Casti. Ak by sme nastavili
rovnaku prahovi hodnotu pre minusovy vystup, pred-
stavujuci predaj alebo pre plusovy vystup neurénove;j
siete, predstavujici nadkup, nakupné pozicie by boli v
miernej “vyhode” a otvarali by sa obchody, ktoré by
za normdlnych podmienok nemali by uskuto¢nené,



pretoZe nepredstavujui dostatocnu drovei pre vstup do
obchodu, preto je potrebné vykonat tzv. “mean nor-
maliziciu”.

Po posunuti vystupnych hodndt na stred sa zame-
riave na odstranenie Sumu. Tu bola zvolena prahova
hodnota (v tomto pripade na hodnotu 90 % pdvodného
rozdielu maxima/minima a medidnu) a vSetky vystupy,
ktoré sa nachddzaji pod touto hranicou si oznacené
ako Sum a nebudu d alej brané do tvahy. Vo vysledku
pracujeme len s hodnotami vys$§imi ako je zvoleny
prah. Tieto vysledné hodnoty budi urcujice pre cas
otvorenia pozicie a d alej, na aki stranu trhu.
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Obrazok 5. Z vystupnych hodndt sme zostavili
histogram, urcili strednd hodnotu a pomocou tejto
hodnoty sme stanovili prah pre vstup do obchodu.

3.4 Obchodné pozicie
Kontrola pre otvorenie alebo zatvorenie pozicie pre-
bieha v kazdi celd hodinu a v jednej chvili mdZze byt
otvoreny len prave jeden obchod. Objem uzatvarane;j
pozicie je pre kazdy obchod individudlny a je pocitany
z aktudlneho stavu Gctu obchodnika, tzv. equity. Ttto
hodnotu si uZivatel moZe navolif podla seba, ale véicsina
traderov neodporida prekrocif hranicu 2 % celkového
kapitalu[7]. Nasa navrhnutd obchodna stratégia sa
bude riadif tymto odpord¢anim.

Zatvorenie pozicie moZe nastat v troch pripadoch.
V prvom rade, ak je zasiahnuty stop-loss, kde stratovy
obchod prekrocil hranicu vysSie nastaveného rizika. V
druhom pripade, ak bol zasiahnuty take-profit, nami
pozadovany zisk, v naSom pripade pevne nastaveny
na hodnotu 400 bodov (bod tvori najmensi pohyb o
ktory sa mdZe cena na forexe posuntf [7]). Posledna
moZnost moZe nastal prave vtedy, ak ubehne jedna
hodina od otvorenia pozicie, nebol zasiahnuty stop-
loss ani take-profit a ziskany vystup z neurénovej siete
nevyhovuje poZiadavkam pre d alSie drZanie pozicie.

Vyvoj a implementécia navrhnutej obchodnej stratégie
prebiehala v MetaEditore, ktory je priamo sicastou
obchodnej platformy Metatrader. Programovaci jazyk
vyuZivany v tejto platforme sa nazyva MetaQuotes
Language, inak MQL (v tejto praci bola pouzitd verzia

4). Z programatorskeho hl'adiska je MQL jazyk odvo-
deny od jazyka C++ a tvori podtriedu tohto jazyka.

4.1 Backtesting

Po implementovani jednotlivych modulov je potrebné
vytvorend stratégiu otestovat. K tomu ndim dopomdzu
stiahnuté a importované historické data z hlavnych
menovych parov za posledné priblizne 2 roky. Smero-
datnymi vyslednymi veli¢inami sd pre néds celkovy
zisk, expentancy (ocakavany zisk na jeden obchod),
drawdown (maximalny pokles Uctu), profit factor a
tispesnost zrealizovanych obchodov.

Pociatocny kapitdl je nastaveny na 10 000 € a
poplatky v podobe spreadu (spread predstavuje rozdiel
medzi ndkupnou a predajnou cenou a teda, jedna sa
o poplatok brokerovi za zrealizovanie obchodu) si
nastavené na velkos{ 19 bodov.

Pre porovnanie vysledkov backtestu bola imple-
mentovand jednoduché obchodni stratégia, ktord vs-
tupuje do obchodov prave vtedy, ked' sa cena pohybuje
pri drovni okruhlych ¢isel (napriklad 1.3100, 0.7300,
atd’.) a md nasledujtice pravidld pre ndkupni poziciu:

* Cena sa pohybuje pod jednoduchym kfzavym
priemerom s periédou 20

e Vstup do pozicie niekol’ko bodov pod danym
¢islom

* Stop-loss nastaveny na 200 bodov a take-profit
nastaveny na 400 bodov

Vstup do predajnej pozicie je podobny, ale pre zmenu
sa cena pohybuje nad jednoduchym kizavym priemerom
a vstup do pozicie bude niekol'ko bodov nad danym
okrihlym ¢islom. InSpirdciou bola stratégia dvojitych
ndl prevzatd z knihy Forex - Ziskové intradenni a
swingové obchodni strategie od Kathy Lien [7].

Testy prebehli na menovych paroch EUR/USD,
GBP/USD, USD/JPY, NZD/USD v obdobi od februara
2016 do marca 2017. Najskdr bude rozobrand ob-
chodna stratégia BLANNPA a na zaver bude porov-
nand s vyssie uvedenou stratégiou okrihlych cisel.

Prvym ukazovatelom, ktory nds zaujima najviac,
je zisk na jednotlivych menovych paroch. Mesacné
reporty ziskovosti st zndzornené na Obrazku 6. Evi-
dentne najlepsi zisku dosiahol menovy par GBP/USD,
a to presnejSie 10877,14 € za celé sledované obdo-
bie 14 mesiacov. Ro¢né zhodnotenie na tomto pare
dosahuje hodnotu 104 % a do straty sme sa dostali len
v dvoch pripadoch.

Za uspeSny mdzeme povazoval aj menovy par
USD/JPY, ktory vykazoval zisk na konci 1827,67 € s
bilanciou 8/14 plusovych mesiacov. Mensou nevyhodou
tohto menového paru modzu tvorit vykyvy ziskovosti
v jednotlivych mesiacoch. Ostatné dva menové pary
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Obrazok 6. Zisk v jednotlivych mesiacoch 4
hlavnych menovych parov. NajlepSie vysledky
dosahuje menovy par GBP/USD, najmi v IX. mesiaci,
v ktorom dosahuje zisk 2346€.

oznacime za nevyrazné pri prihlidani na celkovy zisk,
pretoZe sa pohybuji takmer na nulovej hranici ziskovosti
(menovy par NZD/USD sa dokonca dostal do miernej
straty 12,2 €).

Pri d al§ich sledovanych parametroch sme vyhod-
nocovali z priemernych hodndt jednotlivych menovych
parov. Vysledky st zobrazené v Tabulke 1. Okrem
maximalneho poklesu (DD) je menovy par GBP/USD
dominantny v ostatnych sledovanych veli¢indch. Mierne
vysSsia priemernd hodnota DD v porovnani s EUR/USD
alebo s NZD/USD vS$ak nezohrdva az taki doleZiti
ulohu, pretoZe aj napriek poklesu 9,63 % v mesiaci
november skoncila stratégia BLANNPA v tomto mesiaci
v zisku 247,17 €.

BLANNPA

Pir  |Expen.(€)|DD(%)| PF |Usp.(%)
EUR/USD | 3,51 6,81 |1,07] 45,03
GBP/USD | 4351 791 |1,74] 368
USD/IPY | 11,73 8,79 |1,19] 4842
NZD/USD | 09 643 |127] 51,74

Tabuflka 1. NajdoleZitejSie ukazovatele dspe$nosti
stratégie. S nastavenymi pravidlami money
managementu nepresiahla ani jedna stratégia pokles
nad 10 %. Kladny profit faktor naznacuje moznu
ziskovost stratégie spolu s priemernou 50 %-nou
tspesnostou zrealizovanych obchodov.

DoleZitym parametrom, ktory odzrkadl'uje celkovi
kvalitu obchodnej stratégie, je profit factor (PF). Pre
vypocet profit factoru sa pouZiva nasledujici vzorec

[2]:

_ Yask
- Y.strata

PF @)

Ak sa hodnota profit factoru pohybuje nad hrani-
cou 1, znamena to, Ze sme v dany mesiac skoncili v
zisku a naopak, ak profit factor klesne pod hodnotu
1, nas dcet vykazuje v danom obdobf stratu. Aj ked
menovy par NZD/USD vykazuje vysSiu priemernd

hodnotu PF ako par USD/JPY, v kone¢nom désledku
nevykazuje tak stabilné mesacné hodnoty ako prave
porovnavany USD/JPY.

Pri vSetkych menovych paroch sa stretdvame s
priemernou tspesnostou okolo 50 %, ktora sa nemus{
uzatvarané pozicie s vyS$§im ziskom ako stratou na
jeden obchod. Hranica 50 % tvori slusny zaklad pre
tispesnost navrhnutej stratégie.

Stratégia s okrihlymi ¢islami dosiahla tiplne odlisné
vysledky ako stratégia BLANNPA. V Tabulke 2 je vi-
dief zasadni zmenu v rozptyle absolitneho poklesu,
ktory sa pohybuje v rozmedzi od 7,81 % aZ po hranicu
takmer 24 %.

Podl'a profit factoru dosahuje zisk len menovy
par GBP/USD (Menovy par EUR/USD vytvoril len
zanedbatelny zisk 1,2 % z pdvodného kapitalu 10
000 € za celé testované obdobie). Ostatné menové
pary, USD/JPY a NZD/JPY, dosahuju vyraznu stratu,
ktord len potvrdzuje nizka tspeSnost uzatvorenych
obchodov.

Stratégie boli testované na rovnakych historickych
datach, ktoré vytvarali rovnaké podmienky pre obidve
implementované stratégie. Nasa obchodné stratégia
BLANNPA dosiahla vyrazne lepSie vysledky testov
na vSetkych menovych paroch v porovnani s naivnou
stratégiou okruhlych Cisel zaloZenou na jednoduchych
pravidlach. Priemerny pocet zrealizovanych obchodov
v jednom mesiaci sa pohyboval v rozmedzi 13-20
obchodov v zavislosti na menovom pére.

Okruhle cisla
Par Expen.(€) |DD(%)| PF |Usp.(%)
EUR/USD 3,36 23,68 [1,02| 31,76
GBP/USD 4,95 12,00 [1,13| 37,44
USD/JPY 92 27,32 10,75| 28,30
NZD/USD -8,28 7,81 |0,8| 30,16

Tabulka 2. Vysledky backtestov stratégie s okrihlymi
¢islami. Pokles pri testovanych paroch dosahuje
zna&ne $iroky rozptyl. Uspesnosf jednotlivych
obchodov je podstatne niZ§ia ako pri stratégii
BLANNPA. Zaporné hodnoty Expentancy oznacuju
stratové vysledky, ktoré taktieZ potvrdzuje hodnota
profit factoru.

Na zéklade vysledkov z backtestov boli vybrané
dva menové pdry, ktoré budi nasadené na vytvoreny
demo ucet, kde budi bezal nonstop na prenajatom
serveri po dobu jedného mesiaca. PretoZe kvalita back-
testingu na historickych datach sa mdze zdsadne 1i3if
od redlneho prostredia, je vhodné navrhnuti stratégiu
otestovat na skuto¢nych datach.



Cielom préce bolo navrhnif, implementovat a overif,
¢i je mozné vytvorit obchodni stratégiu, ktord pracuje
na zdklade neurénovych sieti a dokdzala by generovat
zisk na forexovom trhu. Navrhnutd obchodnd stratégia
s ndzvom BLANNPA bola otestovana na historickych
datach Styroch hlavnych menovych paroch v obdobi
14tich mesiacov.

AZ na menovy par NZD/USD, ktory skoncil s
celkovou stratou mierne pod hranicou pociato¢ného
kapitdlu, generovali ostatné pary zisk. Kazdy novy
mesiac bola stratégia znovu pretrénovand a vzdy sa
novy mesiac zacinal s pévodnym kapitalom 10 000 €.

Najvyssi zisk z pomedzi vSetkych dosiahol menovy
par GBP/USD a druhym menovym parom, ktory bude
taktieZ otestovany na demo tcte je USD/JPY. Oproti
paru EUR/USD vykazoval stabilnejSie vysledky v jed-
notlivych mesiacoch a nedostéval sa tak do velkych
vykyvov sledovanych parametrov.

Pre kazdy menovy par bol vytvoreny samostatny
demo tG&et, z dovodu objektivnosti vysledkov a d alej
z faktu, ze BLANNPA stratégia vyuZiva na otvore-
nie novej pozicie percentudlny zostatok z aktudlneho
stavu uctu. Ak by bola stratégia spustend pod jednym
Uctom na viacerych menovych paroch, dochadzalo by
k skresleniu vysledkov celkovej tispeSnosti. Kazdy
Ucet je nastaveny na pociatocnd hodnotu 10 000 € a
risk na jeden obchod predstavuje 2 % kapitalu.

Spustenie oboch stratégii na demo uctoch vybranych
menovych parov prebehlo 1.4.2017. K 20.4.2017 bolo
na menovom pare GBP/USD zrealizovanych 5 ob-
chodov s dspesnostou 40 %. Stratégia sa momentélne
pohybuje v strate 165 €, pretoZe v poslednom zrealizo-
vanom obchode z 19.4.2017 bol zasiahnuty stop-loss
so stratou 220 €. Menovy par USD/JPY dosahuje k to-
muto datumu dspesnost 57 % zo 7 zrealizovanych ob-
chodov. Bohuzial, v polovici nedspe$nych obchodov
bol zasiahnuty stop-loss a z tohto dovodu aj menovy
par USD/JPY vykazuje stratu, momentdlne 275 €.

Po uplynuti testovacej doby bude obchodna stratégia
opif vyhodnotend a ndsledne bude zvaZeny d al§f krok,
pripadné ostré nasadenie na redlny tcet.
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